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Ett första steg mot en fri resurs för OCR

• Ansökan med språkbanken Text (SBX) och universitetsbibliotek (UB)
– UB: Eric Siira, Lennart Stark 

– SBX: Lars Borin, Gerlof Bouma, Dana Dannélls

• Syftet var att ta ett första steg mot att skapa en nationell resurs för 

OCR-tolkning av tryckta texter med fokus på fraktur

• Resursen ska kunna uttnyttjas av bibliotek, museer och arkiv

• Financieras av Vinnova
– september 2013 -- augusti 2014
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En fri molntjänst för OCR: Prototypbyggnad

• Material 

– Urval av vetenskapliga utgåvor av äldre texter samt äldre frakturtyck

– Ordlistor som täcker ordförådet under 1800-talet
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Digitaliserade versioner av vetenskapliga utgåvor av 
äldre texter
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Digitaliserade versioner av äldre frakturtryck
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Then Swänska Argus 

1732
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Data
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Typ Namn Tidsperiod Tecken Ord Beskrivning

Text Svensk 

fraktur

1626–1816 282,432 48,112 199 pages

Text Then

swänska
Argus

1732–1734 259,468 43,640 177 pages

Lexicon Swedberg 1700 16,158 utan 

böjningar

Lexicon Dalin 1800 509,924 Med 

böjningar
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OCR-system
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Öppen källkod OCR-motorer 

• Tesseract med blandade typsnitt, färdiga modeller för olika språk, stöd genom ordlistor, 

mindre bra fraktur model för svenska

• OCRopus, höggradigt konfigurerbar arkitektur, ingen språkmodel för svenska

KommersiellaOCR-motorer

• Abbyy FineReader, färdigamodeller för olika språk, stöd genom ordlistor, mindre bra 
fraktur model för svenska
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Träna teckenmodeller med OCRopus
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Analys på teckennivå
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Tesseract OCRopus



GÖTEBORGS UNIVERSITET

OCR error analys
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Evalueringsresultat
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OCR post-processing med ordlistor
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Hur mycket täcker våra lexikon?
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Molntjänsten
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Ordlistor leder inte alltid till 
förbättring.

Svårt att hitta heltäckande lexikon
för olika språk och tidsperioder.

Modellen är tränad på relativt liten
data med manuell transkription.

Med post-processing tar det väldigt

lång tid. 

https://spraakbanken.gu.se/projekt/ocr-cloud
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Hur mycket täcker våra lexikon? -- Kubhist 2
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Digitisering av tidningsmaterial
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Utvärdering och anpassning av en förbättrad OCR-

process vid massdigitalisering
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Utvärdering och anpassning av en förbättrad OCR-

process vid massdigitalisering

• Ett samarbete med SBX och KB

– SBX: Dana Dannélls

– KB: Lars Björk, Torsten Johansson

– Zissor: Ove Dirdal

• Syftet är att genomföra en formell utvärdering av en två-

model metod med målet att det ska implementeras i KB:s 

massdigitaliseringsprocess för dagstidningar

• Financieras av RJ

– januari 2019 -- augusti 2021
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Två-model metoden
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Referensmaterial

• 200 tidningar från 1818-2018

• 2 sidor från varje tidning

• varje sida indelad i numrerade segment

• varje segment manuellt transkriberad

• 44,000 segment

• 6,956,748 tecken
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Referensmaterialet: Hur mycket täcker våra lexikon?
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Clamari: CNN-LSTM model
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• 30 tidningar 1818-1848

totalt 60 sidor

• Korrekhet varierar från 56% till 97%

baseline 82.37% CAR
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Experiment
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Skelby and Dannélls (2021): OCR Processing of Swedish Historical Newspapers Using Deep Hybrid CNN–

LSTM Networks. Proceedings of Recent Advances in Natural Language Processing (RANLP)
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Resultat
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Felidentifiering av siffror
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Montldini. Le Vite de piu celebri Archi-

tctte, »b. .... Qté JS

Montldini. Le Vite de piu celebri Archi-

tette, nr. .... 6;32.
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Felidentifiering av förkortningar och akronymer
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Tel. 17 32 00. Postgatan 15. Pg 41375

Red.-tider vard. 6—14.30, lörd. fr-2 På

Nn. o- helgd. då lörd eft kl SåRIL 71 Så

Direkttel. till red. lörd. eft. kl. 24511 7134 

Huvudred, o. arav. utg. FKRD; LARN

bib20791221_19630101_149530_1_0002_003
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Felidentifiering av versaler i början

av en mening
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bib19962135_19201027_147476_43_0004_008

HEDAKTION: Drottninggat. 55.’

Ht 57 92. At. 228 00.

Oskar Eklund, huvudredaktör och

ansvarig utgivare.

Jalmar Furuskog, Filipstad.

Rl. 125.

Sigfrid Borgström, redaktions-

sekreterare. Träffas dagligen 12—1. 

EXPEDITION: Drottninggat. 55.

At 2800 KRt: 5792



GÖTEBORGS UNIVERSITET

Några insikter
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Ibland är resultaten motsägelsefulla, t.ex. kan lägre upplösningar eller

komprimerade filer ge bättre resultat fastän det borde vara tvärt om.

Olika fel i system gör det svårt att på ett logiskt sätt arbeta fram metoder

för bättre OCR.

En faktor som ytterligare försvårar arbetet är att det är svårt att veta hur

verktygen arbetar med OCR internt.
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Post-OCR korrigering
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Post-OCR med transformer model ByT5 
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Löfgren and Dannélls (2024): Post-OCR Correction of Digitized Swedish Newspapers with ByT5. Proceedings 

of the 8th Joint SIGHUM Workshop on Computational Linguistics for Cultural Heritage, Social Sciences, 

Humanities and Literature (LaTeCH-CLfL)
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Större material
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Evalueringsresultat
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Fel analys på grund av radbrytning
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Korrekt analys
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Blandade resultat
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Post-OCR i Strix
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Slutord och nästa steg
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Den nya OCR-modellen ger hög igenkänningsnoggrannhet för äldre

material med sämre tryckkvalité.

Modellen att implementerades i Strix och Sprav – SBX:s och kommer att

göras tillgänglig till hösten.

Genomföra en större evaluering på mångfaldigt material.

Träna post-OCR modellen med en större ByT5-model genom att ta 

hänsyn till kontexten och längre ordsekvenser.
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Dana Dannélls <dana.dannells@svenska.gu.se>

https://spraakbanken.gu.se/

https://spraakbanken.gu.se/
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